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Introduction générale

Àtravars cettee introdutction, nous allons relater ... Nous nous basons sur
les travaux de Brockwell [2009] ....
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1Généralités sur les séries

chronologiques

1.1 Introduction

Ce premier chapitre, présente sommairement les séries chronologiques.
Après quelques définitions relatives au processus stochastiques et aux notions
de stationnarité, nous traiterons les fonctions d’autocovarriance et d’autocor-
relation, et pour finir nous introduirons quelques processus de modélisation
et les caractéristiques qui peuvent nous aider dans le choix du modèle et son
application.
Notre objectif est :

— Etablir un système permettant d’obtenir l’hôtel le plus proche à partir
de la position du client.

— Offrir à l’utilisateur une interface claire et concise.

1.2 Processus Aléatoires

Définition 1.1 Ma première definition est liéee à la stationnarité

Théorème 1.1 Mon premier théorème

Théorème 1.2 Mon second théorème possède une formule

f (x) =
x2 + 1

x

Démonstration. La preuve est scindé en deux parties .
La première est ...

Définition 1.2 Ma seconde definition est liéee à la stationnarité

Lemme 1.1 Aussi, je vous présente mon premier lemme. Ce n’est pas le dernier !

Lemme 1.2 C’est qoui ça

ν0 = var(Y1 − Ŷ1)

θn,n−k = ν−1
k [c(n + 1, k + 1)− d(n + 1, k + 1) −

k−1

∑
j=0

θk,k−jθn,n−jνj], k = 0, 1, . . . , n− 1,

νn = c(n + 1, n + 1)− d(n + 1, n + 1)−
n−1

∑
j=0

θn,n−jνj

(1.1)

2



Chapitre 1. Généralités sur les séries chronologiques

Démonstration. Supposons que {Xt; t ∈ Z} est stationnaire, de moyenne nulle,
de fonction d’autocovariance γk = cov(Xt+k, Xt) et de représentations MA et
AR

Xt = εt + b1εt−1 + . . .
Xt = εt + a1Xt−1 + a2Xt−2 + . . .

(1.2)

avec σ2 = var(εt), {bk} et {ak} sont les paramètres des représentations MA
et AR respectivement. Ces paramètres vérifient les relations de récurrence sui-
vantes

Figure 1.1 – Représentation graphiques de l’évolution de l’indice

Conclusion du chapitre

Ceci est la conclusion. Personnellement[?], je n’aime pas que la conclusion
soit numéroté, mais je veux qu’elle apparaisse dans la table des matière, d’ou
la commande addcontentsline.
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2SUr les modèles PARMA

2.1 Introduction

Ce second chapitre, présente sommairement les séries chronologiques.
Après quelques définitions relatives au processus stochastiques et aux notions
de stationnarité, nous traiterons les fonctions d’autocovarriance et d’autocor-
relation, et pour finir nous introduirons quelques processus de modélisation
et les caractéristiques qui peuvent nous aider dans le choix du modèle et son
application.
Notre objectif est :

— Etablir un système permettant d’obtenir l’hôtel le plus proche à partir
de la position du client.

— Offrir à l’utilisateur une interface claire et concise.

2.2 Modèle PARMA

Définition 2.1 Un PARMA vérifie ...

Théorème 2.1 La condition de stationnarité
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3Estimation des paramètres

3.1 Introduction

L’estimation des paramètres ...

3.2 Consistance

La convergence presque ..

3.3 Normalité asymptotique

Afin de démontrer la convergence ..
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Conclusion générale

«Il est facile de manquer le but et difficile de l’atteindre »
Aristote
Au cours de ce mémoire, nous avons développé un modèle . . .

1. Modélisation

2. Inférence statistique

Perspectives

Dans la continuité directe de notre travail de thèse, nous pouvons . . .

6



Bibliographie

& Davis R. A. Brockwell, P. J. Time series : theory and methods. Springer Science &
Business Media. PhD thesis, 2009.

7



Bibliographie

ú



�
G@

	
YË @ P@Ym�

	
'B@ h.

	
XAÖ

	
ß QK
Y

�
®
�
K úÎ«

(. . . , á
�
��g. , øñ�

�
®Ë@

�
éJ
ËAÒ

�
JkB@)

�
H@PY

�
®ÒÊË

�
éJ




KA�kB



@ �



�A�

	
mÌ'@

�
é�@PX hQ�

�
�
®

	
K

	á«
�
é
�
JK. A

�
JË @

�
éËAmÌ'@

	Q�
J
Ò
�
JK. ½Ë

	
Xð ,

�
éJ




K @ñ

�
�ªË@

�
HCÓAªÖÏ @ ©Ó ú




�
G @

	
YË @ P@Ym�

	
'B@ h.

	
XñÖ

	
ß �

HCÓAªÖÏ

�
�Êª

�
JK
 QÓ



B@

	
àñºJ
� , ú

	
GX



B@ YmÌ'@ Q�.

�
Jª

�
K ú




�
æË @ð ,

�
é
	
JJ
ªÓ

	
¬ðQ

	
£ É

	
£ ú




	
¯ .

�
é
�
JK. A

�
JË @ Q�


	
«

�
éËAmÌ'@

�
éK
Q

	
¢

	
JË @

�
ém�� ÈAÒº

�
J�@ Õ

�
æJ
� .

�
H@PY

�
®ÖÏ @ è

	
YêË

�
éK. PA

�
®ÖÏ @

�
éJ
ªJ
J.¢Ë@

�
éËAmÌ'@ð

�
�A�

�
�B@ ½J
º

	
®
�
JK.

�
	

jÊÖÏ @ �
	

jÊÖÏ @ �
	

jÊÖÏ @ 	P @QK. @

Ég.



@ 	áÓ

�
èA¿ Am×

�
é�@PYK.

Résumé

Nous nous proposons d’étudier les propriétés statistique des estimateurs
(Maximum de Vraissemblance, GMM, ...) des paramètres du modèle autoré-
gressifs à coefficients aléatoires, et ce, en distinguant le cas stationnaire du non
stationnaire.
Sous certaines conditions, qui sont considérées minimales, il sera question de
démonter la consistence et la normalité asymptotique de ces estimateurs. Le
bien fondé de la théorie sera complété par une étude de simulation afin de
mettre en évidence les caractéristiques de ces estimateurs.

Abstract

We propose to study the statistical properties of the estimators (Maximum
Likelihood, GMM, ...) of the parameters of the autoregressive model with
random coefficients, and this, by distinguishing the stationary case from the
non-stationary one.

Under certain conditions, which are considered minimal, it will be a ques-
tion of dismantling the consistency and the asymptotic normality of these
estimators. The validity of the theory will be supplemented by a simulation
study in order to highlight the characteristics of these estimators.
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